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América Latina y el Caribe: metas de los Objetivos de Desarrollo Sostenible
y su posibilidad de éxito a 2030
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* ...que ademas sean representativas de
grupos y areas de interés.




Ejemplo: La probabilidad de estar en situacion de pobreza no es igual
para todos ...

AMERICA LATINA: INCIDENCIA DE LA POBREZA SEGUN DISTINTAS CARACTERISTICAS
SOCIODEMOGRAFICAS, 2021

* La tasa de pobreza de las mujeres de 20 (En porcentajes)
a 59 afnos de edad es mas alta que la de
los hombres en todos los paises de la
region.
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Fuentes de datos para las estadisticas sociales

* Censos * Registros administrativos
* Encuestas exhaustivas de poblacion * Creciente prioridad para la generacion
* Baja cobertura tematica de estadisticas
« Alta capacidad de desagregacion * Alta capacidad de desagregaciony

costo reducido
* Limitaciones de acceso
e Cobertura de poblacion puede ser

e Aprox. cada 10 anos, alto costo

incompleta
- Encuestas por muestreo * Fuentes no tradicionales
« Muestras representativas de poblacién ) ﬁ:;t]ci)tg)g;enual, pero uso actual muy

* Alta cobertura tematica
e Capacidad de desagregacion limitada

* Frecuencias variadas, dependiendo del
tema

* Muy alta frecuencia
e Costo bajo

e Cobertura de poblacion puede ser
incompleta




Las encuestas de hogares son la fuente de datos mas utilizada
para producir estadisticas sociales ...
Pero su capacidad de desagregacion es limitada

América Latina (5 paises): Numero de DAM? seguin calidad de las estimaciones de la tasa de desocupacion
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¢Como podemos generar estadisticas con la
desagregacion requerida para las politicas publicas?

 Ampliar tamafno de la muestra de la encuesta
e Puede tener un costo muy elevado.

* Incluso encuestas muy grandes tienen muestra insuficiente para algunos grupos.

* Métodos de “estimacion en areas pequenas” (Small Area Estimation o SAE)
 Modelos estadisticos que “toman prestada” la capacidad de desagregaciéon de
fuentes auxiliares.

* Ofrecen una posibilidad para ir mas alla de lo que las encuestas permiten por si solas:

e Generar cifras para areas donde la encuesta no alcanza la calidad requerida.
* Reducir el error de estimacion de las cifras.

e Generar cifras para areas no cubiertas por la encuesta.
 “Area pequefia”:

* Dominio para el cual no es posible obtener estimaciones directas confiables.

* La subpoblacion de interés puede ser un area geografica o un subgrupo socioeconémico.




¢Como funciona SAE?

* Fuentes auxiliares:

Censos

Registros administrativos

Datos satelitales

Otras encuestas

Misma encuesta en otro periodo
Etc.

* Proceso

Identificar las variables auxiliares x disponibles en la encuesta y en las fuentes auxiliares.

Estimar los parametros B de un modelo para predecir la variable de interés y con la
encuesta (y = f(x)).

Aplicar los parametros B estimados a la fuente auxiliar, para estimar la variable y para el
nivel de desagregacion deseado.

Medir el error de estimacion y evaluar la confiabilidad de los resultados.




Caracteristicas basicas de los métodos SAE

* Modelos de area

* Predicen la variable de interés con variables auxiliares agregadas al nivel de
area.

* Fay & Herriot (1979): estimacion de ingresos per capita en areas pequefas de
EEUU.

* Usado en SAIPE (Small Area Income and Poverty Estimates) de la Oficina del
Censo de EE.UU: pobreza para varios grupos de edad a nivel de estados,
condados y distritos escolares.

e Modelos de unidad

* Predicen la variable de interés con variables auxiliares para cada individuo (o
sub-area) y luego agregan al nivel de area.

» Battese, Harter & Fuller (1988): modelo de errores anidados con efectos
aleatorios al nivel del area deseada.

* Elbers, Lanjouw & Lanjouw (2003): método usado ampliamente por el Banco
Mundial para mapas de pobreza.

* Molina & Rao (2010): introduce innovacion para reducir error cuadratico medio i

respecto a ELL. {{“\\




Algunas experiencias regionales

 Varios paises de la region han avanzado en la implementacion de
modelos SAE, aplicados a diversos indicadores de interés.

e Seminario regional (Jun 2023, Sao Paulo, Brasil):
* Pobreza, acceso a internet por unidades de Federacion (IBGE, Brasil)

* Diversos indicadores sociodemograficos y percepcion de inseguridad a nivel
municipal (INEGI Mexico)

* Pobreza, migracidn y otros indicadores a nivel municipal (DANE Colombia)
* Pobreza a nivel distrital (INEI Peru)

* Pobreza a nivel comunal (MDSF Chile)

* Seguridad ciudadana a nivel comunal (INE Chile)




Incidencia de Pobreza Monetaria Municipal
Muy bajo <96
Bajo [96, 97)
Bajo medio [97,98)
[98,99) 7 .
199, 100) [ 2 3 DOCUMENTO METODOLOGICO
1 Aproximacion al Mapa
de Desnutricion Cronica Infantil
a Nivel Provincial, 2019

al de la Salud - OMS

POBREZA 2018
I 50.0-81.3 (116 distritos)
B 20.0-59.9(597 distritos)
20.0-39.9 (719 distritos)
10.0-19.9 (299 distritos)
0.1~ 9.1(143 distritos)
Percepcion de inseguridad, estimaciones generadas
mediante SEBLUP
2,469

B Muy alta
B Alta
® Baja
B Muy baja

Robo por s6rp
0.100
0.075
0.050

- - “\

[0.6.52)

148.4)

o .
[4R 464 7)

. [64.7 34 K)

. [$4 8 102)




Experiencias internacionales y recursos de informacion:
Toolkit on Using Small Area Estimation for SDGs (SAE4SDG)
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Welcome to the Toolkit on Using Small Area Estimation for SDGs!

In committing to the realization of the 2030 Agenda for Sustainable Development, Member States
recognized that the dignity of the individuals is fundamental and that the Agenda’s Goals and
targets should be met for all nations and people and for all segments of society. Ensuring that these
commitments are translated into effective action requires a precise understanding of the target
populations and progress made in addressing their particular priorities.

To properly measure this, statistics need to be presented for different population groups and
geographical areas. The Sustainable Development Goal (SDG) indicator framework has included an
overarching principle of data disaggregation: SDG indicators should be disaggregated, where
relevant, by income, sex, age, race, ethnicity, migratory status, disability and geographic location, or
other characteristics, in accordance with the Fundamental Principles of Official Statistics.

As sound statistical methods are vital to overcome this challenge, Small Area Estimation (SAE)
constitutes an important topic in the way forward. It covers a variety of methods used to produce
survey based estimates for geographical areas or domains of study in which the sample sizes are too

Search

THE INTER-SECRETARIAT
WORKING GROUP ON
HOQUSEHOLD SURVEYS




Experiencia con SAE en CEPAL

* Proyecto “Innovative approaches for examining inequality through
integration of different data sources in Latin America and the
Caribbean” (2021-2024, Development Account 13th Tranche)

e Colaboraciones con UNSD, UNFPA, FAO

* Cursos
* Presenciales
e elearning: espanol + inglés (con UNSD y UNFPA)

e Asistencias técnicas

* Seminarios nacionales y regionales
e Publicaciones

e Estimaciones SAE de CEPAL
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Poverty mapping in Latin America: ECLAC
experiences on small area estimation
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Desagregacion de indicadores regionales en CEPAL

* Fuentes de informacidn
e Banco de Datos de Encuestas de Hogares (BADEHOG)
* Variables armonizadas para comparabilidad regional de indicadores

* Banco de datos censales de CELADE
* Procesamiento mediante libreria REDATAM para R

* Imagenes satelitales
e Acceso a Google Earth Engine desde R con libreria rgee
* Luces nocturnas, suelo cultivado, suelo urbano, indice de modificacién humana, accesibilidad
hospitales, etc.
* Proceso:
» Estandarizacion y homologacion de covariables
e Actualizacidon de conteos de poblacion segun marginales de la encuesta de hogares
* Definicion de los modelos para los indicadores de interés
* Prediccion en areas pequenas y estimacion del ECM
* Bootstrap o modelo bayesiano
* Validacién de supuestos del modelo y “benchmarking”
* Generacion de mapas i
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— Estadisticas basadas en modelos de estimacion en areas pequefias CEPALSTAT
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Presentacion

Estadisticas basadas en modelos de estimacion en areas pequefias CEPALSTAT
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Estadisticas basadas en modelos de estimacion en areas pequeiias CEPALSTAT

Presentacion Indicadores Comparaciones entre grupos Metodos y Recursos
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Hacia un mayor aprovechamiento de SAE para
producer estadisticas desagregadas

* Es un buen momento para el desarrollo de SAE
* Tema cuenta con creciente atencion.
* Mayor visibilidad en conferencias, foros, publicaciones.

Desarrollo de capacidades técnicas
* Amplia disponibilidad de cursos, guias, codigos (R, Stata).
* Incentivar la experimentacion y evaluacién de los resultados.

Acceso a fuentes de datos auxiliares
* Posibilidad de aplicar SAE depende de contar con buenas covariables.
* Ampliar acceso a registros administrativos y otras fuentes de datos auxiliares.
* Creciente exploracion con datos satelitales.

Pasar de estadisticas experimentales a estadisticas oficiales
* Mayor aceptacion de estadisticas basadas en modelos
e Adopcidon de mecanismos de evaluacion de resultados

Mejor acceso y difusion de estadisticas desagregadas AN
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